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Resumo: Neste artigo, exploramos o uso de modelos de aprendizado de maquina para
classificar alunos em risco de evasédo escolar, um problema complexo e historicamente relevante
no Brasil. O aprendizado de maquina, uma subarea da inteligéncia artificial, € empregado para
identificar os principais atributos que podem levar um aluno a evadir de um curso superior. O
aprendizado de maquina € definido como um campo que vai além da inteligéncia humana,
focando ndo apenas na compreensao, mas também na construcdo de entidades inteligentes. O
problema da evasdo escolar é multifacetado, abrangendo questfes financeiras, sociais e
psicologicas, variando de acordo com o contexto educacional. E destacada a gravidade da
evasdo escolar no ensino superior e sua influéncia negativa na qualidade da educacéo e na
sociedade. O objetivo principal do artigo € demonstrar como modelos de aprendizado de maquina
podem ser aplicados para prevenir a evasao escolar, com foco na identificagdo de alunos em
risco. Os objetivos especificos incluem a apresentacdo de diferentes modelos de aprendizado
de maquina e o levantamento bibliografico acerca da utilizacdo destes modelos na andlise do
problema de evasdo. A metodologia aplicada terd como foco a utilizacdo de recursos que estardo
disponiveis através do cenédrio de Mineracdo de Dados Educacionais, as varidveis que serao
analisadas, irdo ser recolhidas de diversas bases de dados publicas, pré-processadas e
interpretadas através de algoritmos de mineracdo diferentes para que assim seja possivel
demonstrar qual dos algoritmos exibidos terdo um desempenho melhor em comparacdo. A
pesquisa utiliza técnicas avancadas de andlise de dados, incluindo a sele¢do de atributos
relevantes, a criacao de modelos de machine learning e a avaliacdo de métricas de desempenho.
Os modelos sao alimentados com dados educacionais, como desempenho académico,
caracteristicas socioecondmicas e demogréaficas. A analise desses dados revela padrdes e
tendéncias que indicam quais alunos estdo em maior risco de evasdo. A importancia desse
estudo reside na capacidade de instituicbes de ensino adotarem estratégias proativas para
apoiar alunos em risco, oferecendo orientacdo académica, suporte financeiro ou intervencdes
psicolégicas. A aplicagdo eficiente de modelos de aprendizado de maquina na prevengdo da
evasdo escolar pode melhorar significativamente as taxas de conclusdo dos cursos e mitigar o
impacto negativo da evasdo na sociedade. Este artigo destaca a relevancia do aprendizado de
magquina na solugéo de problemas educacionais complexos, como a evasao escolar. O estudo
apresenta uma abordagem promissora para identificar alunos em risco e fornece insights
valiosos para aprimorar a qualidade do ensino superior, ressaltando o potencial continuo do
aprendizado de maquina em diversas areas, incluindo a educacéo.

Palavras-chave: Machine Learning, Minerac¢éo de Dados, Evaséo Escolar.
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INTRODUGCAO

Machine Learning (Aprendizado de Maquina) é um ramo da Inteligéncia
Artificial que se define como um campo que vai ainda mais além da inteligéncia
humana, pois ela ndo tenta apenas compreender, mas também construir
entidades inteligentes (RUSSELL, 2013).

O Aprendizado de Maquina é utilizado muitas das vezes com 0 objetivo
de analise de dados de diversos temas, no caso desse texto, sera tratado o tema
de evaséo escolar, mais especificamente na classificacdo dos alunos que estao
em risco de evasao escolar.

O tema da evasao escolar no Brasil sempre foi historicamente complexo
pois abrange diversos subtemas que estdo agregados ao problema da evasao.
Isso inclui problemas financeiros, sociais ou até psicoldgicos e isso pode variar
de um contexto educacional para o outro (LOBO E SILVA et al., 2007).

Segundo HUTAGOL (2019), que aborda evaséo escolar, porém utilizando
a mineracdo de dados como um recurso de pesquisa para a prevencado da
evasao escolar no ensino superior.

A evasdo nao é uma novidade, porém € um problema sério que atrai a
atencao de pesquisadores devido ao seu impacto na diminuigdo dos valores do
ensino superior e pode ser um impacto adverso no meio social.

A metodologia aplicada terd como foco a utilizacdo de recursos que
estardo disponiveis através do cenério de Mineragcdo de Dados Educacionais, as
variaveis que serdo analisadas, irdo ser recolhidas de diversas bases de dados
publicas, pré-processadas e interpretadas através de algoritmos de mineracao
diferentes para que assim seja possivel demonstrar qual dos algoritmos exibidos
terdo um desempenho melhor em comparagéo.

O objetivo principal deste artigo € apresentar e demonstrar quais sao 0s
atributos mais relevantes que possam levar um aluno a evadir um curso superior,
seja em uma instituicdo particular ou publica.

Os objetivos especificos serdo focados em realizar um levantamento
bibliografico através de trabalhos correlatos sobre o tema, apresentar alguns

modelos de machine learning relevantes para o estudo e dar uma explicacao
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geral sobre quais sdo os problemas relacionados a evasdo escolar e

porque o machine learning possui valor para este estudo.

REFERENCIAL TEORICO

A prevencao da evasao escolar € uma preocupacao global na area da
educacao, com implicag@es significativas para a qualidade do ensino superior e
o desenvolvimento social. Para abordar esse problema complexo, este artigo se
baseia em um referencial teérico que abrange diversas areas de conhecimento,

incluindo:

Evasédo Escolar no Ensino Superior: A evasdo escolar € um desafio critico nas
instituicbes de ensino superior em todo o mundo. Estudos anteriores tém
destacado suas causas e consequéncias, enfocando fatores financeiros, sociais
e psicologicos que contribuem para a evasao de alunos.

No Brasil, e mesmo em outros paises, a tendéncia dos estudos sobre
evasdao, de um modo geral, é a de orientar-se pela proposta do dimensionamento
ou quantificacdo da evasdo (CUNHA et al., 2000).

A evasao por si sO6 € um problema muito arduo de ser resolvido pois
abrange diversos fatores complexos o que varia na situacao de aluno pra aluno
no que diz respeito a problemas sociais, financeiros e até psicolégicos (Figura 1)
(LOBO E SILVA et al., 2007).

Figura 1. Exemplos de Fatores relacionados a evaséo

Fatores internos

Fatores externos

Falta de recursos e de seguranca nas esco-
las:
O excesso de alunos nas salas de aula;

Falta de transporte local/municipal ao es-
tudante;

WVulnerabilidade socioecondmica do estu-

dante;

Falta de qualificagiao dos professores;

Auséncia de ambiente/condi¢oes de es-
tudo em casa;

Matrizes curriculares e projetos de curso
desatualizados e desalinhados com as ne-
cessidades atuais do mercado;

Falta de oportunidades de trabalho na drea
do curso do discente;

Fonte: Fernando W.B.H Filho et al. 2020
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Aprendizado de Maquina e Inteligéncia Artificial: O aprendizado de maquina
€ uma subarea da inteligéncia artificial que se concentra na construcdo de
modelos que podem aprender a partir de dados.

A aplicacdo de aprendizado de maquina na educag¢do tem ganhado
destaque como uma abordagem promissora para identificar alunos em risco de
evasao.

Ao recolher os dados que serdo abordados e trata-los através de
algoritmos de aprendizagem de maquina, é possivel gerar um ou mais modelos
gue demonstrem a probabilidade de um ou mais eventos acontecerem. Como
por exemplo a prevencao de acidentes e a prevencédo de tendéncias (Mueller et
al. 2016).

Seguindo este conceito, alguns artigos e trabalhos correlatos j4 foram
construidos abordando este mesmo tema, como € o caso do artigo “Aplicacéo
de Técnicas de Aprendizado de Maquina para Predicdo de Risco de Evasao
Escolar em Instituicbes Publicas de Ensino Superior no Brasil” (TEODORO et
al., 2020).

Que como ja descrito no proprio titulo, se utiliza do aprendizado de
maquina para realizar analises nos riscos de evasao escolar no ensino superior
publico no Brasil, sendo assim uma andlise mais geral do problema.

Outro exemplo é o “Predicdo de Evasao Escolar na Licenciatura em
Computagao” (JESUS et al., 2021). Neste artigo é feita uma pesquisa de evasao
focada apenas na licenciatura dos cursos de Computacdo, em que S&o
mostradas e descritas algumas variaveis que podem levar o aluno a querer
evadir um curso de Computacao, como por exemplo, a dificuldade em entender

as disciplinas de logica de programacéo.

Mineracdo de Dados Educacionais: A mineracdo de dados
educacionais envolve a coleta, pré-processamento e analise de dados
relacionados ao desempenho académico, caracteristicas dos alunos e outros
atributos relevantes. Essa abordagem € fundamental para extrair insights e

padrdes que podem auxiliar na identificacdo de alunos em risco.

A coleta de dados é onde tudo comeca, a coleta dos dados € descrita

como um passo que vém depois da compreensédo do tema envolvido e também
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da definicdo do problema abordado, a coleta dos dados acontece em paralelo a
isso (SARKAR et al., 2018).

Tudo que esta a nossa volta é considerado um dado ou um material que
pode ser interpretado de formas diferentes, pois os dados ndo possuem um
padrao a ser seguido, existem diferencas quanto ao tamanho do arquivo e o0 seu
formato.

Existem alguns formatos de dados que sao utilizados atualmente para a
coleta de dados. Entre eles estdo: CSV, JSON, XML e HTML (SARKAR et al.,
2018).

Modelos de Aprendizado de Maquina na Prevencdo da Evaséo: A literatura
académica também fornece uma base teérica para a aplicacdo de modelos de
aprendizado de maquina na prevencao da evasao escolar.

Isso inclui a discussdo de diferentes algoritmos de machine learning,
técnicas de selecdo de atributos e métricas de avaliacdo de desempenho.

Alguns dos algoritmos mais utilizados para a obtencao e interpretagéo dos
dados sao: Regresséo Linear Simples, Regressao Multipla, Regressao Logistica
e Arvores de Decisdo (GRUS, 2015).

Também é documentado o uso de algoritmo de Random Forest como no
artigo escrito por (SOARES et al. 2020) onde o foco deste artigo € utilizar a
Random Forest na identificacdo de alunos evadidos e ndo evadidos dentro do
contexto académico.

Partindo deste principio, temos algumas etapas a serem exploradas para
gue tudo seja feito da maneira correta. O processo descrito como Descoberta de
Conhecimento de Dados, que do inglés significa Knowledge Discovery in
Databases (KDD), possui as seguintes etapas: selecdo, pré-processamento,

transformacao, mineracdo de dados e avaliacdo (FAYYAD et al. 1996).

O PROBLEMA DA EVASAO ESCOLAR NO BRASIL

Analisando os dados de evasao escolar discente no Brasil, observa-se
gue a evasao por si s6 € um problema histérico que consiste em muitos fatores
incluidos na convivéncia do aluno no que diz respeito a decisdo do aluno em

querer evadir 0 seu curso.
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O estudo da evasdo no ensino superior publico brasileiro, por exemplo, esta
inserido no cerne de uma discussao que considera 0 compromisso institucional
de uma universidade com as questbes e o0s problemas de seu tempo e as
perspectivas de futuro projetadas para sua realidade (GONCALVES et al., 2019).

Partindo desse raciocinio, existem muitas interacdes que buscam levar o
aluno a concluir o seu curso superior, porém, por outro lado, também existem
interacOes que podem incentivar a evaséo desse aluno no curso em questao.

A exemplo disso, temos o curso de Ciéncia da Computacao onde o aluno
gue decide fazer este curso, normalmente possui a mentalidade de realizar o
curso pensando no mercado de trabalho e nas oportunidades que a formacéao
pode oferecer para o individuo.

O problema principal é, a partir de um certo periodo do curso,
principalmente os que comegam a abordar temas mais complexos como
programacao (C, Java e derivados), muitos desses alunos que estavam com a
mentalidade de construir uma boa formacdo com base naquela mentalidade
inicial acaba indo embora e levando o aluno a evadir o curso.

Como descrito por (JESUS et al., 2021), os problemas principais que
levam a isso séo justamente a dificuldade que o aluno pode ter nas disciplinas
de programacao, seja por falta de conhecimento prévio ou até falta de raciocinio

l6gico-matematico que € bastante abordado nas disciplinas de programacao.

A APLICACAO DO APRENDIZADO DE MAQUINA NA IDENTIFICACAO DE
ALUNOS EM RISCO DE EVASAO

A metodologia de aprendizado de maquina que é aplicada no risco de
evasao escolar de alunos, isso tanto para o meio particular quanto para o modelo
publico de ensino, sempre vai seguir a mesma ordem de aplicacdo que consiste

em:

e Entendimento do problema,
e Compreensao dos dados,
e preparacédo dos dados,

e modelagem, avaliacao e aplicacdo (JESUS et al., 2021).
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A modelagem ira variar muito dependendo do algoritmo que sera utilizado
para utilizar estes dados.

A exemplo do artigo escrito por (HUTAGOL, 2019), foi utilizado o algoritmo
de Decision Tree (Arvore de Decis&o), algoritmo esse que é muito popular e
conhecimento na area de aprendizado de maquina especialmente quando se
fala em classificacdo de dados.

O algoritmo pode gerar e medir padrées de dados utilizando uma estrutura
em arvore e descreve a relacdo entre variaveis de forma recursiva particionando
inputs em duas partes diferentes (HUTAGOL, 2019).

OBJETIVOS DO ESTUDO

O objetivo principal do estudo abordado neste artigo € realizar um
levantamento de dados acerca da evasdo escolar nos cursos superiores do
Centro Universitario Jorge Amado (UNIJORGE) com o intuito de tentar prevenir
ao maximo a evasao ha instituicao.

Visto que, este problema influencia diretamente no desempenho tanto do
aluno quanto no da instituicAo que pode acabar perdendo oportunidades de

novos alunos se matricularem ou conhecerem a universidade futuramente.

METODOLOGIA DE MINERACAO DE DADOS EDUCACIONAIS

O processo de mineracdo de dados educacionais possui alguns passos a
serem seguidos para ser aplicado em estudos. Segundo PAL (2012), o processo
de mineracdo comeca primeiro com a preparacdo dos dados, onde neste
processo é feita a coleta dos dados que serdo estudados e analisados, que no
caso deste artigo citado sao informacbes de estudantes do Institute of
Engineering and Technology da universidade VBS Purvanchal University
localizada em Jaunpur na india por um periodo de 5 anos.

O segundo passo € descrito como selecdo e transformacéo de dados
onde o foco é pegar todos esses dados que foram coletados e classifica-los em
variaveis para que assim seja possivel uma manipulagéo e entendimento melhor
do que sera feito para 0 passo seguinte que é a implementacdo do modelo de

mineragao.

Apoena Revista Eletrdnica, Salvador-Ba, v.7,

APOENA REVISTA ELETRONICA 81-97 dezembro 2023
UNI]ORGE Revista eletronica do Programa de Iniciacio Cientifica da UNUORGE_____P*S ’

ISSN 2764-1554 https://transformauj.com.br/apoena-revista-
eletronica/



about:blank
about:blank

Moeia revista Elehévica

A implementac&o do modelo de mineracao a exemplo dos artigos escritos (PAL,
2012) e (AMORIM et al., 2008), é utilizado a ferramenta Weka (WEKA, 2008).

A ferramenta contém uma larga colecdo de algoritmos de machine
learning todos escritos em Java. A ferramenta Weka possui algoritmos de
regressao, classificagao, clustering, visualizacao e pré-processamento de dados.

Para utilizar a ferramenta da maneira correta, € necessario preparar e
converter os dados para o formato arff, pois € o formato compativel com a Weka
(PAL, 2012).

Depois de realizar esses dois passos anteriores, finalmente chega a parte
de resultados e discussfes sobre a visualizacdo dos dados que é feita através
de um grafico que analisa os dados visualmente e da uma boa amostra da
distribuicdo de valores que foi obtida através do modelo de mineracao utilizado
(Figura 2).

Figura 2. Exemplo de graficos gerados pela ferramenta Weka

:

Fonte: PAL, 2012.
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Anélise de Dados e Modelos de Machine Learning

A andlise de dados no ramo de Data Science é um caminho que todo
cientista de dados tem que seguir para que possa prosseguir com as suas
pesquisas.

Porém, como todo cientista de dados, sera necessario passar por uma
embaracosa grande fracdo do seu tempo adquirindo, limpando e transformando
dados (GRUS, 2015).

Para trabalhar com estes dados que serao adquiridos ao longo do tempo,
existe a disposicao diversos modelos de visualizacdo de dados que podem ser
usados e manipulados para que a pesquisa realizada seja discutida de forma
intuitiva.

Segundo (GRUS, 2015), temos a introducdo do primeiro modelo que se
denomina como “K-Vizinhos mais proximos”. A descri¢cao deste primeiro modelo
diz que ele é um dos modelos preditivos mais simples de se utilizar pois nédo
possui premissas matematicas e ndo requer nenhum tipo de maquinario pesado
(Figura 3).

Figura 3. Exemplo de K-Vizinhos mais proximos
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Fonte: GRUS, 2015.
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Seguindo agora para algo mais sofisticado, temos os modelos de classificacédo
e regressao que sdo descritos como modelos de aprendizado supervisionado.
Segundo (SARKAR et al. 2018), o modelo de classificagdo sao “tasks”
onde o objetivo chave é realizar uma previsao em tabelas de saida ou respostas
que sdo categoricas de acordo com a natureza dos dados de entrada baseado

no que o modelo aprendeu na fase de treinamento e aprendizado (Figura 4).

Figura 4. Como funciona o modelo Classificagdo

Precipitation | Humidity Pressure | Temperature Output Labels
Corresponds
to
Training Data
Training
Precipitation | Humidity Pressure | Temperature Predicted Label
P Supervised Model — Predict OR

New Previously Unseen Input

Fonte: SARKAR et al., 2018.

Ja o modelo de regressdo tem como objetivo realizar uma estimativa de valores
que podem ser descritos como “regression tasks”.

Métodos de regressao sédo treinados a partir de amostras de dados de
entrada tendo respostas de saida que sao continuos valores numéricos diferente

do modelo de classificacdo que possui discretas categorias e classes (Figura 5).
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Figura 5. Regressao Linear e Regressao Multipla

Linear Regression Multiple Regression (Polynomial)

h

<
<

House Price ($)
House Price ($)

Plot Area (Sq. feet) X

x‘?

Plot Area (Sq. feet)

Fonte: SARKAR et al., 2018.

Os proximos modelos citados no mesmo livro, sdo modelos de
aprendizado nao-supervisionado. Os modelos em questdo séo: Clustering,

reducdo de dimensionalidade, deteccdo de anomalia e mineracéo de regras de
associacao.

Comecando pelo clustering segundo (SARKAR et al., 2018), o modelo
clustering consiste em um método de aprendizado de maquina que tenta
encontrar padrdes de similaridade e relacdo a partir de amostras de dados em
algum dataset e entdao aglomera-los em varios grupos.

Sendo gque cada um desses grupos aglomerados de amostras de dados
possui alguma similaridade, baseado em atributos e recursos inerentes (Figura
6).

Figura 6. Método Clustering

(] oo, procensor, homg, cranih /
[::> CLUSTERING SYSTEM E> . S

RAW LOG MESSAGES

CLUSTERED LOG MESSAGES

Fonte: SARKAR et al., 2018.
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O proéximo modelo descrito chama-se reducdo de dimensionalidade, segundo
Dijanpan Sarkar (2018) esse método se baseia em reduzir o nUmero de variaveis
extraindo ou selecionando um “set” de principais ou representativos recursos
(Figura 7).

Existem diversos algoritmos de redugdo de dimensionalidade sendo os
trés mais populares: Principal Component Analysis (PCA), nearest neighbors, e

discriminant analysis.

Figura 7. Reducéo de Dimensionalidade
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Fonte: SARKAR et al., 2018.

A deteccdo de anomalia é um processo que também pode ser chamado
de deteccao de valores discrepantes, onde o objetivo € encontrar ocorréncias de
raros eventos ou observacbes que tipicamente ndo ocorrem normalmente

baseado em amostras de dados histéricos (Figura 8).

Figura 8. Detec¢do de Anomalia
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Fonte: SARKAR et al., 2018.

Apoena Revista Eletrdnica, Salvador-Ba, v.7,

APOENA REVISTA ELETRONICA 81-97 dezembro 2023
UNI]ORGE Revista eletronica do Programa de Iniciacio Cientifica da UNUORGE_____P*S ’

ISSN 2764-1554 https://transformauj.com.br/apoena-revista-
eletronica/



about:blank
about:blank

Woenicy Revista Elelnévica

Por fim, temos a mineracao de regras de associacao que basicamente é
um meétodo de mineracdo que que € usado para examinar e analisar largos
datasets transacionais a fim de encontrar padrdes e regras de interesse.

Esses padrdes representam interessantes relagcfes e associacdes atraves

de varios itens a partir de transacgdes (Figura 9).

Figura 9. Mineracdo de Regras de Associacao

TRANSACTIONS FREQUENT ITEMSETS

A Y
X 2

CT% ‘Q"l!") 7 2. Q)

< ] So

o8,
s . B

ASSOCIATION
RULE MINING

o
2

Fonte: SARKAR et al., 2018.

Importancia da Prevencéo da Evaséo Escolar

Segundo (Lobo e Silva et al., 2007), a evasao acarreta na perda de
estudantes que iniciam, porém nao terminam seus cursos. Essa perda de alunos

leva a desperdicios sociais, econdmicos e académicos no setor privado.

J& no setor publico, leva a gastos publicos investidos sem o devido
retorno. Em ambos o0s casos, a evasdo é uma fonte de ociosidade de
professores, funcionarios, equipamentos e espaco fisico (Lobo e Silva et al.,

2007).

Partindo destes conceitos, a importancia de prevenir a evaséo escolar no
setor privado de ensino é principalmente pelo fato de que a educacgéo no setor

privado é um importante gerador de receitas.

Porém, enquanto é despendido cerca de 2% a 6% das receitas das
instituicbes em marketing para atrair novos alunos, o mesmo néo parece ser feito

para manter os estudantes ja matriculados (Lobo e Silva et al., 2007).
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Ja no setor publico, como € algo financiado pelo governo diretamente, a
importancia de prevenir a evasdo neste setor é para evitar gastos
desnecessarios de dinheiro publico que vai ser investido na educacdo. Até
porque ndo faz sentido investir em uma instituicdo publica que esta sofrendo

constantemente com problemas de evaséo.

CONCLUSAO

A mineracdo de dados e analise de dados feita com o auxilio de machine
learning possui um potencial enorme para ser explorado em diversas areas

diferentes da tecnologia.

E fato de que, como a Inteligéncia Artificial tecnicamente falando é algo
bem novo e tende a ser explorado com bastante cautela, ainda gera bastante

confusdo nas pessoas que se interessam e querem aprender sobre o tema.

Isso é questdo de tempo até acontecer uma dominancia plena sobre o
que é a Inteligéncia Atrtificial e o que ela pode oferecer de beneficios para a

humanidade como um todo.

Foi realizado durante a construcdo deste artigo cientifico um
levantamento acerca das variaveis e atributos mais relevantes no tema da
evasao escolar. O objetivo geral foi alcancado, pois foram apresentadas
variaveis externas e internas, além de descrever essas variaveis através do

ambiente publico e privado de ensino.

Para que o objetivo geral fosse alcancado, foi necessério o delineamento
de atividades especificas como, um levantamento bibliografico através de
pesquisas de trabalhos correlatos acerca do tema de evasao escolar, onde
objetivava-se a explicar sobre o problema de evasdo escolar e sobre o

aprendizado de maquina focado neste problema.

Além disso, foram apresentados alguns algoritmos e modelos de
aprendizado de maquina que foram utilizados para realizar andlises e pesquisas
sobre o tema. Todos os objetivos foram concluidos através de uma apresentagao

de imagens e descri¢cdes construidas ao longo do desenvolvimento do artigo.
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Sobre a Evasao Escolar, também é um fato de que esse é um problema
muito recorrente em diversas instituicbes ao redor do mundo e ndo apenas no
Brasil. E muito importante que haja formas de amenizar esse problema da
maneira mais eficiente possivel e um dos caminhos que podem levar a solucao

sera com a ajuda do Aprendizado de Maquina.

O Aprendizado de Maquina pode muito bem comecar a guiar de forma
bem eficiente sobre o que pode ser feito acerca do problema. A coleta de dados
é realizada com a finalidade de utilizar o Aprendizado de Maquina para que
sirvam como ferramenta para o processo decisério de instituicdes de ensino e

assim a realizacdo de descoberta de informacdes sobre a causa da evasao.

E fato que isso ainda é um desafio, porém, a intencdo de apresentar,
demonstrar e conscientizar a quem ainda ndo conhece sobre o tema ou conhece
muito pouco sobre, é bastante importante para que haja discussfes e € com
discussbes que se pode chegar no objetivo final que é a prevencédo da Evasdo

Escolar.
Perspectivas Futuras

Acredita-se que com a construcao deste artigo, seja possivel levar para o
maéaximo de pessoas como funciona a Mineragéo e Analise de Dados e também

quais fatores que podem levar a Evasdo Escolar de um aluno.

Sendo assim, acredita-se também que este artigo possa servir de auxilio
a instituicbes de ensino que procuram entender melhor sobre o tema de Evasao
e 0 gque elas podem fazer para que seja possivel prevenir esse problema da

melhor maneira possivel.
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